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HAKKIMIZDA

Veri Toplama ve Yapay Zeka teknolojileri konusunda uzman ekibimizle 2016
yilindan bu yana Ar-Ge calismalari yurtttyor ve urunler gelistiriyoruz.

Teknolojinin sinirlarini zorlayarak musterilerimize ve is ortaklarimiza kaliteli ve
etkin hizmetler sunmayi hedefleyen bir ekip olarak, her sektdrin ihtiyaclarina
uyum saglayabilen, 6zellestirilebilir ve 6lceklenebilir Grinler gelistiriyoruz.
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Neler Yapiyoruz?

Computer Vision, Machine Learning ve Deep Learning alanlarinda éncu ve

yenilikci yazilim ¢ézumleri gelistiriyoruz.
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Kestirimci Kalite | U

Kestirimci kalite, Yapay Zeka (Al) ve makine 6§renimini kullanarak UGretimin veya Grintn kalitesini tahminler.
Bu sUreg tipik olarak veri toplama, model olusturma ve analiz asamalarini igerir. Uretim hattindan veri toplanir
ve makine 6grenimi modeli beslenir. Model daha sonra bu verileri kalite tahminlemesi yapmakta kullanir.
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Ongorucu Bakim | /

Ekipmandan toplanan verilerle operasyonu surekli kontrol edilir, sorun olusmadan 6nce
bildirimler gdonderir ve 6nlem alinmasini saglar. Plansiz duruslarin strelerini azaltir ve
gereksiz bakim maliyetlerini ortadan kaldirir.
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Planlama Optimizasyonu

Yapay zeka algoritmalari, tesis kaynaklarinin, is gictnun ve
malzeme stoklarinin etkin kullanimini saglamak icin
karmasik veri setlerini analiz eder ve en uygun planlama
stratejilerinin belirlenmesine yardimci olur.

Uretim siirecinde yapay zeka, makine durus stirelerini
azaltir ve daha sorunsuz bir Uretim akisi saglar. Bu, tedarik
zinciri boyunca gereksiz gecikmelerin ve israfin
onlenmesine yardimci olur. Ayrica, yapay zeka kullanimi
uretim hattinin tam kapasitede calismasini saglayarak
genel verimliligi artirir,

Al Model Geligtirmeleri
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Enerji Tuketim Tahminleme

Yapay zeka ve makine 6grenimi algoritmalari, gecmis
tUketim verileri, hava kosullari, tesis verileri ve diger 6nemli
faktorler de dahil olmak Gzere cok gesitli veri kaynaklarina
dayali olarak enerji tuketimini tahmin eder. Ayrica bu
tahminler, eneriji sirketlerinin talebi daha etkin bir sekilde
yonetmesine ve enerji Uretim ve dagritimini optimize
etmesine yardimci olur.
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Bir Computer Vision Cozumua.

Rahatlikla Kullanabileceqi
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Dataguess Al STUDIO \ y
No-Code Edge Al Platformu '

Kod yazmadan, hizli ve kolay bir sekilde Dataguess’in
Computer Vision UrUnlerinin gelistirmelerini bu platform
Uzerinden gercgeklestirebilirsiniz. Dilediginiz kadar veri seti
olusturabilir, onlarca farkl model eqitebilir ve test edebilirsiniz.

Al modellerinin eqitimi icin Al kameralardan tek tusla gdrsel veri
alabilir veya var olan gorsel veriyi yukleyebilirsiniz.

Olusturdugunuz goérsel veriyi etiketleme araclariyla hizlica
etiketleyip veri seti olusturabilirsiniz.

Gelistirdiginiz eqitilmis Al modellerini dilediginiz Edge Al PC’de
devreye alabilirsiniz.
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Dataguess Al STUDIO'da \ Y

Gelistirme Streci '

Model
Optimizasyonu

Devreye Alma

Gorsel Veri Toplama Deployment
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Etiketleme

Veri Seti Olusturma Al Modeli Olusturma
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Dataguess Al STUDIO’da \ Y

Gelistirme Yapabilecediniz Urtinler '

ESPECTOR @UNTER All-In-One Paket Iigerikleri

Dataquess Inspector Lisansi
‘ OBSERVER GUARD | Dataguess Al Studio

EndUstriyel Edge Al PC
Endustriyel Al Kamera

TRACER



INSPECTOR Uretimde Kalite Kontrol sureclerinizi otonom hale
getirebilecediniz bir Computer Vision ¢ozumuddar.
A

Hata tespiti, hata siniflandirma ve varlik-yokluk tespiti gibi
islemleri kolayca gerceklestiren Dataguess Inspector, veri

‘ﬂsaﬂ GOZU GOI’U rse, O da GOI’U . %|EI§ sUreoirlwi ot‘c;ma;cik ola;aige{g..elkl§$tircjen gillig,mif Derin
Hatta Daha Fazlasini ve Daha Hizl. SrEp MRS BN - 0er! le donat Vel
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Dataguess INSPECTOR
lle Neler Yapabilirsiniz? | Y

Nesne ve Kusur Tespiti ) f ,,,. Ve \ AN

Computer Vision ile kalite kontrol hizli ve dogru sonuclar
saglar. Bu teknoloji, Gretim strecindeki kusurlarin erken . A
tespit edilmesine yardimei olur ve kalite kontrol sirecini . w o 0.
daha verimli hale getirir.




— N\ -
Dataguess INSPECTOR
lle Neler Yapabilirsiniz® | Y

Nesne ve Kusur Tespiti

kacirabilecegi hatalari tespit eder ve Uretim

Dataguess Inspector insanlarin gézden
kalitesini artirir.
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Dataguess INSPECTOR
lle Neler Yapabilirsiniz? | Y

Yuzeylerde Kusur Tespiti

YUzey kalite kontrolG, goruntu isleme, yapay zeka ve makine
oqgrenimi teknikleri kullanilarak yapilir ve hizli, dogru ve
surdurulebilir sonuclar saglar. Bu, Uretim strecinde verimliligi
artinr ve kusurlu Urtdnlerin erken tespit edilmesine olanak saglar.
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Dataguess INSPECTOR
lle Neler Yapabilirsiniz® | Y

Kusur - Hata Siniflandirma ve Sayma

Tespit edilen kusur ve hatalar dogru ve otonom olarak kategorize edililip
sayllr. Uretim hattinda Gretilen bir Grtindeki eksiklikler, boyama kusurlari,
catlaklar, deformasyonlar kolaylikla kategorize edilebilir.




Nesne tanima ve sayma, Computer Vision’in en temel
islevleri arasindadir. Tahminleme yaparak karmasik
kararlari dogru, hizli ve tutarl bir sekilde almak igcin insan
dlistnme surecini simule eder.

[ COUNTER

Al Studio yuzlerce parca ve donanimi kolayca égretebilir,

S|Zd cn Ka(;ab| ‘ | r, kolayca guncelleyebilir veya yenilerini ekleyebilirsiniz.
Ama Counter’dan Kagcmaz.
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Dataguess COUNTER
lle Neler Yapabilirsiniz® | Y

Daire Teneke 0.975

Urdn Tanima ve Siniflandirma

BUyuk Uretim tesislerinde, yuzlerce hatta binlerce Grinadn Gretildiqi
hatlarda, eski ydntemlerle (Insan g6z, gérintti isleme v.b) tirlin
siniflandirmasi oldukca maliyetli ve hatali olabilmektedir. Computer
Vision teknikleri kullanilarak Grdn siniflandirmak otonom ve dogru bir
sekilde yapiimasina olanak saglar. Computer Vision ile Grln
siniflandirma hem Uretim surecini hizlandirir hem de iscilik maliyetlerini
dusuarar. Hatali siniflandirma sonucu ortaya cikabilecek maddi kayiplari
onler ve surec verimliligine katki saglar.
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Dataguess COUNTER
lle Neler Yapabilirsiniz? | Y

Nesne - Urun Sayma

Dataguess Counter, 6zellikle derin 6grenme, gdéruntu isleme, nesne
tanima ve Ozellik cikarma algoritmalarini kullanarak Gretim hatlarindan
gecen urlnlerin géruantulerini analiz eder ve kag adet Grin oldugunu
dogru ve hizli bir sekilde belirler. Computer Vision gida Uretim hatlarinda
urdnlerin paketlenmesi sirasinda siklikla kullaniimaktadir.




Computer Vision bir alandaki insan sayisini tespit etmek
icin en guvenilir ve dogru yontemdir.

Bu sayede isletmeler musterilerin yogun oldugu
saatleri, Grun stoklarini ve isgucu ihtiyaglarini daha iyi
yonetebilir. Al Studio ile Yapay Zekanizi kolayca egitin,
dagitin ve kullanmaya baslayin. Dataguess Observer’in
sunduqu avantajlardan yararlanin.

( OBSERVER

Insanlari Kisisel Verilerini
Koruyarak Sayin ve Izleyin.
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Dataguess OBSERVER \ :

lle Neler Yapabilirsiniz? | y

221208~ 202\ 8131 - 28,

Insan Tanima ve Sayma

Dataquess Observer isletmelerin mUsteri sayilarini takip ederek
isgUcl ve envanter intiyaclarinl daha dogru yénetmelerine
yardimci olur.

Ayrica isletmeler musteri sayilarini takip ederek uzun kuyruklarin
dnune gecger ve musterilerine daha hizli hizmet verebilir.
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Dataguess OBSERVER
lle Neler Yapabilirsiniz? | Y

Kalabalik ve Yogunluk Haritalama

Isletmelerin misteri davranislarini anlamalarina yardimei olan etkili bir
aractir. Kamera goéruntuleri veya sensor aglari kullanan bu teknoloji, bir
alandaki insan hareketlerini izler ve yogunluk haritalari olusturur. Isletmeler,
musterilerin en cok hangi alanlarda vakit gecirdigini, hangi Grtnlerle ve
hangi saat araliklarinda ilgilendigini gorebilir. Bu sayede musteri
deneyimlerini iyilestirmek icin stratejik kararlar alabilir.




Dataguess OBSERVER
lle Neler Yapabilirsiniz®

Dataquess Observer, yuz bulaniklastirma 6ze
korumak icin etkili bir c6zUm sunuyor. YGz bu

N -

Kisisel Gizlilik ve Verilerin Korunmasi
icin YUz Bulaniklastirma

ligi ile kisisel gizliliqi
aniklastirma, yuz tanima

algoritmalarinin kisileri taniyamamasini saghu
bulunan guvenlik kamerasi gibi izleme sistem

or. Halka acik yerlerde
leri yuz bulaniklastirma

ozelligi sayesinde guvenliqi kisisel gizliligi koruyarak sagliyor.




GUARD

Daha Guvenli ve Duzenli Bir Galisma
Ortamina mi Ihtiyaciniz Var®?

Cevresel riskleri (Tanimlanamayan Nesneler, yanlis
pozisyondaki ekipmanlar, forklitt, ving, is makineleri,
tehlikeli alan vb) veya glvenlik ihlallerini dogru zamanda
tespit eder ve gelecekteki eksikliklerin 6ntine
gecmelerini saglayarak calisanlara ve isletmelere fayda
saglar.

Dataguess GUARD ilgili personele veya departmana
bildirim ve uyarilar gbnderir ve 6nceden belirlenmis
kurallar ihlal edildiginde erkenden mudahale edlilir.
Yetkisiz girigleri 6nler ve gerektiginde makineleri ve
surecleri durdurur.
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Dataguess GUARD
lle Neler Yapabilirsiniz? | Y

Kigisel Koruyucu Ekipman A
(KKE) Kontroli -t CIE

Computer Vision ile kisisel koruyucu ekipman (KKE) kontrol(
icin oldukca etkili bir cozUmdur.

Dataguess Guard, baret, yelek, géz koruyucu, maske, kulakhk
ve eldiven gibi koruyucu ekipmanlari tanimlar ve bu
ekipmanlar kullaniimadiginda uyari ve bildirimler gonderir.
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Dataguess GUARD
lle Neler Yapabilirsiniz® | Y

Bolge ve Yurume Yolu Kontrolu

Kameralardan gelen géruntuler Dataguess Guard tarafindan
analiz edilir. YarGyus yolunda riskli bir durum tespit ettiginde
uyari ve bildirimler génderir. Dataguess Guard, ytrime yollari
ve calisanlarin konumlari hakkinda topladigi bilgileri merkezi bir
kontrol sistemine aktarabilir.

Fabrika calisanlarinin tehlikeli veya yasakli alanlara girmesini
onlemek icin kullanilmasinin yani sira, fabrikalardaki lojistik ve
Uretim sureclerinin optimize edilmesine de yardimci olur.
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Dataguess GUARD
lle Neler Yapabilirsiniz® | Y

Forklift ve Guivenli Alan Kontrolu

Forklittler isyerinde sik sik kazalara neden olabilen buyuk ve
tehlikeli makinelerdir. Dataguess GUARD bu tehlikeleri azaltrr.
Forklittlerin glvenli alanlarda calisabilmesiicin dncelikle
forkliftin konumu ve hareketi hakkinda bilgi toplanmasi gerekir.
Bu amacla forkliftlerin Gzerine ve calisma alanlarina kameralar
yerlestirilir. Bu kameralar forklittin etrafindaki nesneleri ve
alanlar surekli olarak izler ve konumunu ve hareketini tahminler.

JOE
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TRACER

‘Un ve Ekipman

dugqunu Arama

arinizin Ne
ktan Kurtu

‘ede

un.

Urtinlerinizin, Griin arabalarinizin veya
ekipmanlarinizin Gzerine yerlestireceqiniz Marker’lar
ile Grtn ve ekipmanlarinizi gergcek zamanl olarak
takip edebilir, hangi Grindn nerede oldugunu
aramaktan kurtulabilirsiniz.
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Dataguess TRACER
lle Neler Yapabilirsiniz? | Y

Marker Takibi

Dataquess Tracer, Marker okuma ve takibi icin eqitilmis hazir
yapay zeka algoritmalariicerir. Yapay zeka ile marker takibi icin
oncelikle bir kamera kullanarak goérintt almaniz gerekmektedir.

Kameradan alinan goruntuleri Dataguess Tracer ile isleyerek zor
kosullarda bile Marker’lari bulabilirsiniz. Bu islem, kameradan
alinan géruantudeki kareleri bulmak icin kullanilan kare bulma
algoritmalari kullanilarak gerceklestirilir. Bu isaretleyicileri Grdn
arabasi, forklitt veya takip etmek istediginiz nesnelerin Gzerine
yerlestirerek kolayca takip edebilirsiniz.
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Dataguess PROJECT STUDIO

No-Code Veri Akis Yonetimi
ve Edge Al Platformu

Kod yazmadan suruUkle-birak bilesenleriile projelerinizi kolayca
tasarlayin. Dilediginiz gibi veri akislari olusturun ve en karmasik
sistemlerden veri toplayin. Gelistirdiginiz yapay zeka modellerini
tek tikla yapay zeka motorlarinda calistirin. CV modellerinizi
yazilimciya ihtiyagc duymadan Al egitim modulu ile egitin.
Dataqguess Studio’'yu Edge’de veya bulutta kullanin.

n OpenC\V’deki her seyi kullanin.

Gu Acik Kaynak Computer Vision KUtUphanesi
OpenCV




Dataguess PROJECT STUDIO
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THANK YOU

Less Effort
More Benefit

Less Effort Idataguess
More Beneﬁt dataguess.com

info@dataguess.com



Endustriyel Yapay Zeka ile
Ar-Ge GozUmleri
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